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INTRODUCCION

Este TFM es un proyecto que se basa en sistemas de
videovigilancia meteoroldgica para el seguimiento de riesgos
medioambientales. Para ello, se ha implementado algoritmos
Machine Learning para la deteccion y cuantificacion de la
precipitacion de lluvia basado en las imagenes de las camaras
de dichos sistemas distribuidas por diferentes zonas de
observacion. Esto incluye, previamente, un preprocesado de la
sefal.
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OBJETIVOS

Estudio de las caracteristicas de los dispositivos de captacion
de imagenes.

Estudio de los distintos modos de almacenamiento vy
codificaciones de imagen.

Realizacién de un preprocesado de la sefial: Cambio de modo
de color, balance de blancos, regiones de interés y filtro Sobel.

Estudio de algoritmos de reconocimiento de imagenes y
deteccion de eventos.

Estudio de la cuantificacién de la precipitacion de lluvia.

METODOLOGIA

La metodologia presentada se basa en técnicas aplicadas de aprendizaje maquina para la deteccion y cuantificacion de la precipitacion
de la lluvia sobre imagenes de videovigilancia. En la siguiente figura se muestra los tres bloques en los que se divide el TFM: bloque de
preprocesado, bloque del aprendizaje maquina CNN y bloque de obtencion de los resultados.
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